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Minimarket merupakan sebuah toko yang menjual barang untuk kebutuhan sehari hari. Setiap
minimarket menghasilkan banyak data penjualan setiap harinya. Data transaksi penjualan
hanya dapat di simpan tanpa melakukan analisis lebih lanjut. Berdasarkan uraian tersebut,
maka dilakukan penelitian untuk membantu pengelola minimarket dalam memberikan
kemudahan untuk menyelesaikan masalah pola penjualan di minimarket dengan menggunakan
algoritma Apriori. Algoritma Apriori adalah salah satu algoritma yang melakukan pencarian
frequensi item set dengan menggunakan teknik association rule. Hasil Akhir penggunaan data
mining menggunakan metode assosiasi Apriori terbukti mampu mengetahui hasil analisis yang
muncul secara bersamaan berdasarkan data penjulan di Minimarket Mawar Simp.Tangsi
Balimbingan dengan jumlah minimum support 30% dan confidence 80% mengahasikan 8
aturan assosiasi yang terbentuk.
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ABSTRACT

Minimarket is a shop that sells goods for daily needs. Each minimarket generates a lot of sales
data every day. Sales transaction data can only be stored without further analysis. Based on
this description, research was conducted to assist minimarket managers in making it easy to
solve sales pattern problems at minimarkets using the Apriori algorithm. The Apriori
algorithm is an algorithm that searches for item set frequencies using the association rule
technique. The final result of using data mining using the Apriori association method is proven
to be able to find out the results of the analysis that appear simultaneously based on sales data
at the Mawar Simp.Tangsi Balimbingan Minimarket with a minimum amount of support of
30% and 80% confidence resulting in 8 association rules that are formed.
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1. PENDAHULUAN

Minimarket merupakan salah satu toko penjual barang yang lebih lengkap, seperti makanan, kosmetik, pakaian, sepatu,
peralatan rumah tangga dan lainnya yang diletakkan di rak-rak atau etalase. Begitu pula nya Minimarket Mawar. Banyaknya
jenis produk makanan dan non-makanan yang tersedia dengan harga yang berbeda-beda untuk memenuhi semua kebutuhan
konsumen setiap hari. Pada saat ini minimarket telah menggunakan konsep sistem swalayan dimana pembeli mengambil
sendiri barang yang ia butuhkan dari rak-rak minimarket dan membayarnya di meja mesin kasir [1]. Dalam penjualan barang
(produk) perusahaan sering mengalami masalah karena tingkat belanja konsumen yang tidak beraturan. Penentuan tata letak
produk makanan dan minuman dibuat untuk memudahkan konsumen dalam mencari produk makanan dan minuman, dan
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konsumen sering kali menemukan lokasi produk yang cocok untuk dipadukan dengan produk lain yang sering diminati
konsumen sehingga para konsumen bisa menghemat waktu [2].

Perlu dilakukan penelitian mengenai hal ini, terutama menggunakan teknologi yang ter sistem dan terkomputerisasi,
karena telah banyak penelitian-penelitian yang telah dilakukan sebelumnya dan terbukti mampu memecahkan banyak masalah
yang sifatnya statistik, kelompok, rumit dan saling berkaitan [3]-[12]. Baik yang berkaitan dengan penunjang keputusan [13]—
[21], kecerdasan buatan [22]-[31], hingga penambangan data [32]-[41]. Bagian terakhir ini lah (Data mining) yang dianggap
tepat untuk menyelesaikan masalah pada penelitian ini, yakni berupa analisa untuk membantu minimarket dalam mendapatkan
informasi dengan menerapkan data mining metode Apriori untuk menentukan pola penataan dan mengetahui banyaknya
barang yang diminati pada minimarket. Data mining merupakan proses yang menggunakan teknik statistik, matematika,
kecerdasan buatan, dan machine learning untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informasi yang bermanfaat dan
pengetahuan yang terkait dari berbagai database besar [42]-[44]. Algoritma Apriori adalah salah satu algoritma yang
melakukan pencarian frequensi item set dengan menggunakan teknik association rule. Algoritma Apriori menggunakan
pengetahuan frekuensi atribut yang telah diketahui sebelumnya untuk memproses informasi selanjutnya [45]-[47].

Dengan cara menerapkan sistem ini diharapkan dapat membantu untuk mempermudah dalam menentukan pembelian
produk dengan penataan yang sesuai. Dimana hal ini sangat berguna bagi pembeli dalam membeli suatu produk yang
diinginkan. Dari permasalahan tersebut penulis bisa menguraikan solusi untuk membuat sebuah sistem yang digunakan untuk
menemukan suatu kombinasi barang yang di gunakan untuk menemukan pola asosiasi dengan tingkat kepercayaan tertentu
[48]. Berdasarkan uraian tersebut, maka dilakukan penelitian untuk membantu pengelola minimarket dalam memberikan
kemudahan untuk menyelesaikan masalah pola penjualan di minimarket dengan menggunakan algoritma Apriori.

2. METODE PENELITIAN

2.1. Rancangan Penelitian

Rancangan penelitian yang pertama kali dilakukan oleh penulis adalah menganalisa masalah, kemudian mempelajari
literatur dan selanjutnya mengumpulkan data, kemudian data tersebut dipindahkan ke dalam bentuk file excel. Kemudian akan
diolah sesuai dengan langkah proses perhitungan algoritma apriori. Selanjutnya, hasil perhitungan manual tersebut kemudian
dibandingkan dengan hasil pengujian software Rapidminer untuk melihat keakuratan hasil yang diperoleh. Berikut ini
merupakan rancangan penelitian yang menggambarkan alur kerja penelitian.

Pengumpulan Data

Pengolahan Data
Ke Excel

Implementasi dengan
Algoritma Apriori

N\

Pengolahan Data dengan
Rapidminer

Evaluasi Rancangan

Gambar 1. Rancangan Penelitian

Proses alur Diagram Rancangan Penelitian pada Gambar 1. diatas adalah sebagai berikut:
1. Pengumpulan Data

Merupakan teknik pengumpulan data yang dilakukan pada suatu masalah dan tahap awal penelitian.
2. Pengelolahan Data ke Excel.
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Setelah data yang diteliti sudah terkumpul selanjutnya data dipindahkan ke microsoft excel untuk diolah.

3. Implementasi dengan metode Algoritma Apriori
Setelah data terkumpul dan diolah ke excel, langkah selanjutnya yaitu dengan cara mengikuti langkah-langkah proses
perhitungan dengan menggunakan Algoritma Apriori.

4. Pengolahan data Rapidminer
Data yang sudah diproses dengan menggunakan metode Algoritma Apriori kemudian hasil dari perhitungan tersebut
akan dimasukkan dan diaplikasikan ke Rapidminer untuk melihat hasil yang lebih akurat.

5. Evaluasi rancangan
Teknik evaluasi terhadap hasil akhir penelitian yang sudah dirancang dengan software yang sesuai dengan prosedur
racangan.

2.2. Assosiasi

Association rule merupakan salah satu metode yang bertujuan mencari pola yang sering muncul di antara banyak
transaksi, dimana setiap transaksi terdiri dari beberapa item [49]. Salah satu implementasi dari asosiasi adalah market basket
analysis atau analisis keranjang belanja, sebagaimana yang akan dibahas dalam tesis ini [49]. Market Basket Analysis
merupakan suatu metodologi untuk melakukan analisis buying habit konsumen dengan menemukan asosiasi antar beberapa
jenis barang yang berbeda, yang diletakkan konsumen dalam shopping basket yang dibeli pada suatu transaksi tertentu [50]-
[53].

3. HASIL DAN ANALLISIS

3.1. Pengolahan Data

Pada bagian ini perhitungan dan pengolahan data pada masalah yang diteliti oleh peneliti dapat dihitung dengan
menggunakan Algoritma Apriori. Peneliti dalam penelitian ini memanfaatkan proses penggalian aturan asosiasi dengan nilai
minimum support 30% dan nilai minimum confidance 80%. Data penjualan barang dapat dilihat pada table 1 berikut:

Tabel 1. Data Penjualan Barang

No Tanggal Item

1 5 Maret 2022 Mangkok, Rice Cooker, Dispenser, Gelas, Rak Bumbu Dapur, Sprei, Handuk, Sendal, Susu, Es Cream, Pampers, Sarung,
Tissue, Handbody, Parfum, Kisspray, Harpic, Sabun Mandi, Bakso lkan, Sosis, Minyak Kayu Putih, Minyak Goreng.
Sepatu, Boneka, Sabun Mandi, Pepsodent, Snack, Es Cream, Sosis, Minyak Kayu Putih, Baju Anak, Handbody, Wajan,
2 6 Maret 2022 Teplon, Alat Tulis, Minyak Goreng, Freshcare, Bakso lkan, Tissue, Proclin, Kisspray, Gas, Sendal, Ember, Rokok,
Pembalut, Keset.

Handbody, Bedak My Baby, Susu, Skincare, Baterai, Deodorant, Kaos Kaki, Ember, Sprei, Serbet, Sikat Gigi,
Shampo,Sarden Kaleng, Teplon, Freshcare, Keset, Mie Instant,Alat Tulis, Sosis, Minyak Kayu Putih, Nugget.

Skincare, Snack, Minuman Botol, Piyama, Sarung, Dispenser, Toples, Alat Tulis, Keranjang Sampah, Sarden Kaleng,
Sajadah, Kaos Kaki, Minyak Goreng, Sapu, Sikat Gigi, Rokok, Kecap.

Minuman Kaleng, Minyak Goreng, Sikat Kamar Mandi, Harpic, Deodorant, Sendal, Skincare, Mangkok, Sarden Kalengg,
Kecap, Ember, Pel, Sepatu, Pepsodent, Sikat Gigi,Sosis, Mie Instant.

Sajadah, Piyama, Pampers, Skincare,Sikat Gigi, Serbet, Handbody, Shampo, Sabun Mandi, Detergen, KeranjangSampah,
Ember, Sunlight, Minyak Goreng, Gas, Minuman Kaleng.

Mie Instant, Kecap, Minyak Kayu Putih, Minuman Botol, Sunlight, Shampo, Freshcare, Detergen, Susu, Minyak Goreng,
Boneka, Keranjang Sampah, Teko, Deodorant, Bedak MyBaby, Parfum, Rokok.

Detergen, Harpic, Rokok, Sikat Kamar Mandi, Handuk, Sapu Tangan, Gas, Setrika, Gelas, Rak Bumbu Dapur, Sprei, Teko,
Sarung, Saos, Susu, Pampers, Handbody, Piyama, Sendal,Wajan.

Wajan, Toples, Sprei, Mangkok, Minyak Goreng, Sendal, Shampo, Sabun Mandi, Bedak My Baby, Deodorant, Pepsodent,
Mie Instant, Gas, Sosis, Nugget, Tissue, Sikat Gigi,Es Cream, Freshcare, Pembalut, Alat Tulis.

Keranjang Sampah, Toples, Minyak Goreng, Minuman Botol, Snack, Pepsodent, Sikat Gigi, Alat Tulis, Sarden
Kaleng, Detergen, Pel, Ember, Saos, Pampers, Tissue.

Snack, Sprei, Mie Instant, Toples, Gas, Teko, Sabun Mandi,Skincare, Rokok, Alat Tulis, Gelas, Minyak Kayu Putih,
Bakso Ikan, Nugget, Minyak Rambut, Freshcare, Pembalut.

Sapu, Keranjang Sampah, Rak Bumbu Dapur, Teko, Shampo, Pepsodent, Sikat Gigi, Kaos Kaki, Minyak Goreng, Detergen,
Handbody, Deodorant, Snack, Es Cream, Sosis, Rokok, Mie Instant, Saos.

Pampers, Susu, Minyak Kayu Putih, Freshcare, Gas, Minyak Goreng, Sabun Mandi, Skincare, Nugget, Saos, Kecap,
Pembalut, Baterai,Bedak My Baby, Detergen, Hapic, Keset.

Handbody , Skincare, Baterai, Rokok, Minyak Rambut, Kaos Kaki, Sepatu, Sarden Kaleng, Sosis, Bakso lkan, Minyak Kayu
Putih, Ember, Serbet, Sikat Gigi, Shampo, Detergen, Harpic, Pel, Sapu Tangan.

Parfum, Skincare, Dispenser, Teplon, Kisspray, Sendal, Serbet, Minyak Goreng, Snack,Pampers,Bajuanak, Deodorant,
Freshcare, Sprei, Sabun Mandi, Sunlight, SardenKaleng, Kecap, Gelas, Sarung, Dispenser.

Minyak Goreng, Pel, Keset, Serbet, Tissue, Sosis, Kecap, Handuk, Sarung, Sikat Gigi, Pepsodent, Minyak Rambut,
Minuman Kaleng, Kaos Kaki, Sendal, Gas, Bedak My Baby,Susu, Deodorant, Baterai.

Minyak Kayu Putih, Mie Instant, Bakso lkan, Nugget, Saos, Sapu, Minyak Goreng, Gas, Pampers, Toples, Snack,
MinyakRambut, Keranjang Sampah, Proclin, Sapu Tangan.

Sosis, Minyak Goreng, Baju Anak, Pembalut, Bedak My Baby, Minyak Kayu Putih, Freshcare, Mangkok, Skincare,
Pampers, Sepatu, Tissue, Es Cream, Saos, Minuman Kaleng, Handbody.

3 7 Maret 2022

4 8 Maret 2022

5 9 Maret 2022

6 10 Maret 2022

7 11 Maret 2022

8 12 Maret 2022

9 13 Maret 2022

10 14 Maret 2022

11 15 Maret 2022

12 16 Maret 2022

13 17 Maret 2022

14 18 Maret 2022

15 19 Maret 2022

16 20 Maret 2022

17 21 Maret 2022

18 22 Maret 2022

Application of Data Mining on Patterns of Sales of Goods in Minimarkets Using the Apriori Algorithm (Siti Hadija)



306 ISSN : 2828-9099

No Tanggal Item

19 23 Maret 2022 deodorant, handbody, pepsodent, detergen, kaos kaki, proclin, Kisspray, handuk, ember, nugget, alat tulis, pembalut,
skincare, rokok, serbet, minuman botol, piyama,sarden kaleng.

20 24 Maret 2022 skincare, deodorant, sprei, sarung, shampo, bedak mybaby, gas, pampers, minyak goreng, bakso ikan, minyak
kayu putih, teplon, dispenser, snack, es cream, mie instant,tissue, pembalut, minyak rambut.

21 25 Maret 2022 deodorant, baterai, minyak rambut, shampo, pampers, minyak goreng, nugget, bakso ikan, pel, serbet, sajadah, kisspray,
ember, rokok, pepsodent, sikat gigi, detergen,baterai, harpic, snack.

22 26 Maret 2022 skincare, deodorant, ember, keranjang sampah, sabun mandi, sikat kamar mandi, sapu, rak bumbu dapur, gelas, minyak
goreng, sendal, susu, handbody, parfum, teko, toples, setrika, rice cooker, sarung, boneka, piyama.

23 27 Maret 2022 handbody, sarden kaleng, boneka,minyak kayu putih, kecap, sapu, mangkok, gelas, serbet, pel, bedak my baby, sarung,
snack, shampo, detergen, baju anak, piyama, es cream, rokok, gas.

24 28 Maret 2022 piyama, sabun mandi, shampo, pepsodent, detergen, proclin, saos, freshcare, kisspray, harpic, keranjang sampahsapu, gas,
pembalut,boneka, wajan, alat tulis, sosis, bakso ikan, mie instant.

25 29 Maret 2022 pembalut, kecap, bakso ikan, sosis, minyak kayu putih, mangkok, toples, serbet, sunlight, minyak goreng, rokok, bedak my
baby, shampo, parfum, kaos kaki, mie instant, sikat gigi, sikat kamar mandi.

26 30 Maret 2022 minyak kayu putih, skincare, minyak goreng, gas, shampo, bedak my baby, susu, ember, piyama, dispenser, wajan, snack,
skincare, sajadah, nugget, saos, serbet, freshcare, minuman kaleng, tissue, pampers.

27 31 Maret 2022  PaMPers, detergen, proclin, parfum, skincare, minyak goreng, mie instant, magkok, wajan, setrika, sajadah, baju anak,
toples, snack, alat tulis, sapu tangan, boneka, sepatu,sabun mandi, sikat gigi.

28 1 April 2022 pepsodent, shampo, skincare, rak bumbu dapur, minuman kaleng, es cream, sosis, bakso ikan, minyak kayu putih,
snack, minyak rambut, handuk, mie instant, minyak goreng, gas, gelas, sprei, sarung, dispenser, bedak my baby.

29 2 April 2022 skincare, tissue, pampers, pembalut, pepsodent, harpic, toples, susu, bakso ikan, rokok, detergen, kisspray, handbody,
minyak goreng, kaos kaki, freshcare, boneka,sendal, sprei, mangkok, es cream, sapu tangan, sikat kamar mandi.

30 3 April 2022 wajan, sarung, baju anak, handuk, mie instant, alat tulis, tissue, pampers, pembalut, saos, parfum, deodorant, rokok, sunlight,

keranjang sampah, baterai, mangkok, keset, teplon, sapu, minuman kaleng.

Berdasarkan data yang ada pada tabel 1, data penjualan produk yang ada di minimarket mawar dengan membatasi produk
yaitu 65 record dapat dilihat pada tabel 2 sebagai berikut:

Tabel 2. Singkatan item

No Kode Produk Nama Produk
1 At Alat Tulis

2 Ba Baju Anak

3 Bi Bakso lkan

4 Bk Boneka

5 Bmb Bedak My Babby
6 Bt Batrai

7 Dd Deodorant

8 Dp Dispenser

9 Dt Detergen

10 Ec Es Cream

11 Em Ember

12 Fs Freshcare

13 ¢]] Gelas

14 Gs Gas

15 Hb Handboddy

16 Hd Handuk

17 Hp Harpic

18 Kc Kecap

19 Kk Kaus Kaki

20 Kp Kispray

21 Ks Keranang Sampah
22 Kt Keset

25 Ma Mangkok

23 Mb Minuman Botol
24 Mg Minyak Goring
26 Mi Mie Instant

27 Mk Minuman Kaleng
28 Mp Minyak Kayu Putih
29 Mr Minyak Rambut
30 Ng Nugget

31 Pb Pembalut

32 Pc Proclin

33 Pe Pel

34 Pf Parfum

35 Pm Pampers

36 Ps Pepsodent

37 Py Piyama

38 Rbd Rak Bumbu Dapur
39 Rc Rice cooker

40 Rk Rokok

41 Sa Saus

42 Sak Sarden Kaleng
43 Sh Serbet
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No Kode Produk Nama Produk
44 Sc Skincare

45 Sd Sendal

46 Se Setrika

47 Sg Sikat Gigi

48 Sh Shampo

49 Si Sprei

50 Sj Sajadah

51 Skm Sikat Kamar Mandi
52 Sl Sunlight

53 Sm Sambun Mandi
54 Sn Snack

55 So Sosis

56 Spt Sepatu

57 Sr Sarung

58 Ss Susu

59 St Sapu Tangan
60 Su Sapu

61 Tk Teko

62 TI Toples

63 Tp Teplon

64 Ts Tissue

65 \W Wajan

Berdasarkan data yang ada pada tabel 2 maka pola transaksi yang dihasilkan dapat dilihat pada tabel 3 sebagai berikut:

Tabel 3. Pola Penjualan

Tanggal Item Terjual
05/03/2022 ma, rc, dp, gl, rbd, si, hd, sd, ss, ec, pm, sr, ts, hb, pf, kp, hp, sm, bi, so, mp, mg.
06/03/2022 spt, bk, sm, ps, sn, ec, so, mp, ba, hb, w, tp, at, mg, fs, bi, ts, pc, kp,gs, sd, em, rk, pb, kt.
07/03/2022 hb, bmb, ss, sc, bt, dd, kk, em, si, sb, sg, sh, sak, tp, fs, kt, mi, at, so, mp, ng.
08/03/2022 sc, sn, mb, py, sr, dp, tl, at, ks, sak, sj, kk, mg, su, sg, rk, kc.
09/03/2022 mk, mg, skm, hp, dd, sd, sc, ma, sak, kc, em, pe, spt, ps, sg, S0, sa,mi.
10/03/2022 sj, py, pm, sc, sg, sb, hb, sh, sm, dt, ks, em, sl, mg, gs, mk.
11/03/2022 mi, ke, mp, mb, sl, sh, fs, dt, ss, mg, bk, ks, tk, dd, bmb, pf, rk.
12/03/2022 dt, hp, rk, skm, hd, st, gs, se, gl, rbd, si, tk, sr, ss, sa, pm, hb, py, sd,w.
13/03/2022 w, tl, si, ma, mg, sd, sh, sm, bmb, dd, ps, mi, gs, so, ng, sa, ts, sg,ec, fs, pb, at.
14/03/2022 ks, tl, mg, mb, sn, ps, sg, at, sak, dt, pe, em, sa, pm, ts.
15/03/2022 sn, si, mi, tl, gs, tk, sm, sc, rk, at, gl, mp, bi, ng, mr, fs, pb.
16/03/2022 su, ks, rbd, tk, sh, ps, sg, kk, mg, dt, hb, dd, sn, ec, so, rk, mi, sa.
17/03/2022 pm, ss, s, gs, mg, sm, sc, ng, sa, kc, pb, bt, bmb, dt, kt.
18/03/2022 hb, sc, bt, rk, mr, kk, spt, sak, so, bi, mp, em, sb, sg, sh, dt, hp, pe,st.
19/03/2022 pf, sc, dp, tp, kp, sd, sb, mg, sn, pm, ba, dd, fs, si, sm, sl, sak, kc, gl,sr, dp.
20/03/2022 mg, pe, kt, sb, ts, so, ke, hd, sr, sg, ps, mr, mk, kk, sd, gs, ts, bmb,ss, dd, bt.
21/03/2022 mp, mi, bi, ng, sa, su, mg, gs, pm, tl, sn, mr, ks, pc, st
22/03/2022 so, mg, ba, pb, bmb, mp, fs, ma, sc, pm, spt, ts, ec, sa, mk, hb.
23/03/2022 dd, hb, ps, dt, kk, pc, kp, hd, em, ng, at, pb, sc, rk, sh, mb, py, sak.
24/03/2022 sc, dd, si, sr, sh, bmb, gs, pm, mg, bi, mp, tp, dp, sn, ec, mi, ts, pb,mr.
25/03/2022 dd, bt, mr, sh, pm, mg, ng, bi, pe, sb, sj, kp, em, rk, ps, sg, dt, bt, hp,sn.
26/03/2022 sc, dd, em, ks, sm, skm, su, rbd, gl, mg, sd, ss, hb, pf, tk, tl, se, rc,sr, bk, py.
27/03/2022 hb, sak, bk, mp, ke, su, ma, gl, sb, bmb, sr, sn, pe, sh, ba, py, ec, rk,gs.
28/03/2022 py, sm, sh, ps, dt, pc, sa, fs, kp, hp, ks, su, gs, pb, bk, w, at, so, bi,kp, mi.
29/03/2022 pb, ke, bi, so, mp, ma, tl, sb, sl, mg, rk, bmb, sh, pf, kk, mi, sg,skm.
30/03/2022 mp, sc, mg, gs, sh, bmb, ss, em, py, dp, w, sn, sc, sj, ng, sa, sb, fs,mk, ts, pm.
31/03/2022 pm, dt, pc, sc, mg, mi, w, se, sj, ba, pf, tl, sn, at, st, bk, spt, sm, sg.
01/04/2022 ps, sh, sc, rbd, mk, ec, so, bi, mp, sn, mr, hd, mi, mg, gs, gl, si, sr,dp, bmb.
02/04/2022 sc, ts, pm, pb, ps, hp, tl, ss, bi, rk, dt, kp, hb, mg, kk, fs, bk, sd, si,ma, ec, st, skm.
03/04/2022 w, sr, ba, hd, mi, at, ts, pm, pb, sa, pf, dd, rk, sl, ks, ma, bt, mk, dtkt, tp, su.

Proses pembentukan itemset dapat ditentukan menggunakan nilai support pada setiap item yang ada dengan jumlah
minimum support 30%. Dapat diperoleh dengan rumus sebagai berikut:

Support (A) — jumlah transaksi mengandung A % 100% (1)

Total Transaksi

Hasil dari perhitungan support setiap item dapat dilihat pada tabel 4 sebagai berikut:

Tabel 4. Support Setiap Item

No Item Transaksi Support
1 Alattulis 10 33%
2 Bajuanak 6 20%
3 Bakso ikan 11 37%
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No Item Transaksi Support
4 Boneka 7 23%
5 Bedak my babby 11 37%
6  Batrai 6 20%
7 Deodorant 12 40%
8 Dispenser 6 20%
9 Detergen 13 43%
10 Escream 9 30%
11 Ember 10 33%
12 Freshcare 11 37%
13 Gelas 7 23%
14 Gas 13 43%
15 Handboddy 12 40%
16  Handuk 6 20%
17 Harpic 7 23%
18  Kecap 8 27%
19  Kaus kaki 8 27%
20  Kispray 7 23%
21  Keranjang sampah 9 30%
22 Keset 5 17%
23 Mangkok 8 27%
24 Minuman botol 4 13%
25  Minyak goring 22 73%
26  Mieinstant 13 43%
27  Minuman kaleng 7 23%
28  Minyak kayu putih 14 47%
29  Minyak rambut 7 23%
30  Nugget 8 27%
31  Pembalut 11 37%
32 Proclin 5 17%
33 Pel 6 20%
34 Parfum 7 23%
35  Pampers 14 47%
36  Pepsodent 11 37%
37  Piyama 8 27%
38  Rak Bumbu Dapur 5 17%
39  Rice cooker 2 7%
40  Rokok 13 43%
41  Saus 9 30%
42 Sarden Kaleng 8 27%
43 Serbet 10 33%
44 Skincare 16 53%
45  Sendal 9 30%
46 Setrika 3 10%
47  Sikat Gigi 12 40%
48  Shampo 13 43%
49  Sprei 9 30%
50 Sajadah 5 17%
51  Sikat Kamar Mandi 5 17%
52  Sunlight 5 17%
53  Sambun Mandi 10 33%
54 Snack 13 43%
55  Sosis 12 40%
56  Sepatu 5 17%
57  Sarung 10 33%
58  Susu 9 30%
59  Sapu Tangan 5 17%
60 Sapu 7 23%
61 Teko 5 17%
62  Toples 9 30%
63  Teplon 5 17%
64  Tissue 10 33%
65 Wajan 7 23%

Setelah nilai dari tiap itemset telah ditemukan maka selanjutnya menyeleksi itemeset yang memenuhi syarat minimum
support 30%. Data tersebut dapat dilihat pada tabel 5 sebagi berikut:

Tabel 5. Hasil Minimum Support 1 Itemset

Itemset Jumlah Support 1 itemset
At 10 33%
Bi 11 3%
Bmb 11 37%
Dd 12 40%
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Itemset Jumlah Support 1 itemset
Dt 13 43%
Ec 10 33%
Em 9 30%
Fs 11 37%
Gs 13 43%
Hb 12 40%
Ks 9 30%
Mg 13 43%
Mi 22 73%
Mp 14 47%
Pb 14 47%
Pm 11 3%
Ps 11 37%
Rk 13 43%
Sa 9 30%
Sb 10 33%
Sc 14 47%
Sd 9 30%
Sg 10 33%
Sh 13 43%
Si 12 40%
Sm 16 53%
Sm 13 43%
So 12 40%
Sr 9 30%
Ss 9 30%
Ti 10 33%
Ts 9 30%

Setelah pembentukan 1 itemet akan dilakukan kombinasi 2 itemset dengan jumlah support 30% sebagai berikut:

Support (A,B) — jumlah transaksi mengandung A, x 100% (2)

Total Transaksi

Hasil perhitungan support dari 2 itemset dapat dilihat pada tabel 6 sebagai berikut:

Tabel 6. Hasil Minimum Support 2 Itemset

No Itemset Jumlah Support (%)
1 Minyak Goreng, Skincare 12 0.400 40%
2 Minyak Goreng, Pampers 12 0.400 40%
3 Minyak Goreng, Saos 10 0,333 33%
4 Minyak Goreng, Gas 9 0.300 33%
5 Minyak Goreng, Mie Instant 9 0.300 33%
6 Minyak Goreng, Shampo 9 0.300 30%
7 Minyak Goreng, Snack 11 0.367 37%
8 Minyak Goreng, Deodorant 9 0.300 30%
9 Minyak Goreng, Sikat Gigi 10 0.333 33%
10 Minyak Goreng, Sosis 9 0.300 30%
11 Minyak Goreng, Bedak Mybabby 9 0.300 30%
12 Minyak Goreng, Pepsodent 9 0.300 30%
13 Minyak Goreng, Sabun Mandi 9 0.300 30%
14 Minyak Goreng, Tissue 9 0.300 30%
15 Minyak Kayu Putih, Bedak Mybaby 9 0.300 30%

Dari hasil kombinasi 2 itemset pada tabel 5 dapat diketahui ada beberapa kombinasi itemset yang telah memenuhi syarat
minimum support 30%. Proses pembentukan kombinasi itemset telah dihentikan pada tahap 2 kombinasi itemset dikarenakan
tidak ditemukan kombinasi 4 itemset yang memenuhi jumlah minimum support 30%. Setelah semua pola frekuensi tinggi telah
ditemukan, kemudian akan dicari aturan asosiasi yang memenuhi jumlah minimum confidence dengan aturan asosiasi “jika -
maka ---” syarat minimum confidence yang dipakai adalah 80% dengan menggunakan rumus sebagai berikut:

Jjumlah transaksi mengandung A dan B (3)
Total Transaksi mengandung A

Confidence = P (B|A) =

Hasil perhitungan pembentukan aturan asosiasi dapat dilihat pada tabel 7 sebagai berikut :

Tabel 7. Aturan Asosiasi

Aturan Asosiasi Confidence
jika membeli produk Bedak Mybaby maka akan membeli produk Minyak Goreng 9/11 82%
jika membeli produk Pepsodent maka akan membeli produk Minyak Goreng 9/11 82%
jika membeli produk Bedak Mybaby maka akan membeli produk Minyak kayu putih 9/11 82%
jika membeli produk Sikat Gigi maka akan membeli produk Minyak Goreng 10/12 83%
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Aturan Asosiasi Confidence
jika membeli produk Snack maka akan membeli produk Minyak Goreng 11/13 85%
jika membeli produk Pampers maka akan membeli Produk Minyak Goreng 12/14 86%
jika membeli produk Sabun Mandi maka akan membeli Produk Minyak Goreng 9/10 90%

Berdasarkan tabel 7. dapat diketahui 8 aturan asosiasi yang terbentuk yaitu: Bedak MyBaby (Bmb) dan Minyak goreng
(mg) dengan nilai support 37% dan nilai confidence 85%, Pepsodent (Ps) dan Minyak goreng (mg) dengan nilai support 37%
dan nilai confidence 85%, Bedak MyBaby (Bmb) dan Minyak Kayu Putih (mp) dengan nilai support 37% dan nilai confidence
47%, Sikat Gigi (sg) dan Minyak goreng (mg) dengan nilai support 40% dan nilai confidence 85%,Snack (sn) dan Minyak
goreng (mg) dengan nilai support 37% dan nilai confidence 85%, Pampers (pm) dan Minyak goreng (mg) dengan nilai support
40% dan nilai confidence 86%, Sabun mandi (sm) dan Minyak goreng (mg) dengan nilai support 30% dan nilai confidence
90%, Tissue (ts) dan Minyak goreng (mg) dengan nilai support 30% dan nilai confidence 90%.

3.2. Hasil Percobaan Rapid Miner

Sebelum melakukan pengujian pada data penelitian, penguji harus meng- import data yang akan digunakan terlebih
dahulu dengan cara klik import data yang ada di kotak Repository.

Retrieve binominal

e Ul =
res
s FP-Growth Create Association ...
res
([ exa f exal) te ¢ il
= . D T
Humerical to Binomi...
-(‘ ea E“E v v

ori

v

Gambar 2. Tampilan Implementasi Asosiasi pada RapidMiner

Tahap selanjutnya adalah memproses data dengan menarik data yang akan digunakan ke kotak Process, kemudian di
kotak pencarian masukkan numerical binominal, FP-Growth, dan Create Association Rule gabungkan seluruh model kedalam
kotak proses, lalu hubungkan menjadi satu dengan data yang akan di uji. Cara menggabungkannya yaitu dengan menarik garis
pada data uji ke numerical binominal, FP-Growth dan Create Association Rule.

AssociationRules

Association Rules

[bmb] --> [mg] (confidence: 0.818)
[ps] ——> [mg] (confidence
[bmb] —--> [mp] (confide:
[sg] —-> [mg] (confidence
[sn] --> [mg] (confidence
[pm] —--> [mg] (confidence 857)

[sm] ——> [mg] (confidence: 0.900)

[ts] --> [mg] (confidence: 0.900)

Gambar 3. Nilai Hasil Asosiasi Menggunakan Rapidminer

Setelah data diolah ke dalam aplikasi RapidMiner, maka dapat disimpulkan bahwa penataan tata letak barang yang sesuai
dengan kebutuhan konsumen dapat mempermudah dalam pemilihan barang sesuai dengan kebutuhan yang diinginkan oleh
konsumen. Selain itu, hasil yang di dapat dari perhitungan menggunakan Microsoft Excel dengan perhitungan menggunakan
aplikasi RapidMiner adalah sama. Hanya saja, pada aplikasi RapidMiner item yang tidak memenuhi nilai minimum support
dan nilai minimum confidance tidak ditampilkan pada hasil perhitungannya.

4. KESIMPULAN

Kesimpulan dari penelitian ini adalah dengan penggunaan data mining menggunakan metode assosiasi Apriori terbukti
mampu mengetahui hasil analisis yang muncul secara bersamaan berdasarkan data penjulan di Minimarket Mawar
Simp.Tangsi Balimbingan dengan jumlah minimum support 30% dan confidence 80% mengahasikan 8 aturan assosiasi yang
terbentuk. Hasil uji coba dengan software Rapidminer 9.10 Sebagai alat bantu untuk membuktikan bahwa perhitungan data
manual hasilnya sama dengan pengujian yang dilakukan menggunakan software Rapidminer 9.10.
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